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ния кредитными рисками. Результаты исследования подчеркивают важность интегра-
ции современных технологий в финансовый анализ и управление рисками. 
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Управление экономическими рисками является одним из главных 
направлений современной экономики России. В связи с высокой вола-
тильностью процентных ставок на рынке, возникает большая необходи-
мость в поиске новых решений. 

В последнее время получают широкое распространение финансовые 
технологии – большие данные, машинное обучение, блокчейн, искусствен-
ный интеллект. На данный момент они являются неотъемлемой частью 
сферы кредитования, осуществления платежей и переводов, там самым по-
вышая не только клиентоориентированность, но и возможность контролиро-
вать и прогнозировать возможные колебания процентных ставок 

Финансовые технологии внедряются в деятельность крупных финан-
совых институтов и узконаправленных финтех компаний.  

Цифровая инфраструктура выключает в себя: 
- Удаленную идентификацию (биометрическую идентификацию); 
- Систему быстрых платежей (моментальные переводы); 
- Финансовый маркетплейс и регистратор финансовых транзакций; 
- Технологии распределенных реестров – мастерчейн; 
- Цифровой профиль (цифровая информация и управление согласиями). 
Основными целями развития финтеха Банк России считает: 
1. Содействие развитию конкуренции на финансовых рынках. 
2. Повышение качества и доступности финансовых услуг, предостав-

ляемых финансовыми институтами. 
3. Снижение рисков, связанных с волатильностью процентных ставок 

и экономической нестабильностью. 
4.Повышение качества и конкурентоспрособности российских фи-

нансовых технологий на мировом рынке [1]. 
На сегодняшний день, для целей прогнозирования процентных ста-

вок в России используются такие инструменты, как квартальная прогноз-
ная модель, динамические стохастические модели, а для краткосрочного 
прогнозирования – эконометрические модели и экспертные суждения [2]. 
На рисунке отражена динамика Ключевой ставки Центрального банка 
России и уровня инфляции. Можно сделать вывод, что особенно высока 
волатильность наблюдается в последние годы. Это еще раз подчеркивает 
важность и необходимость внедрения новых технологий для построения 
моделей и прогнозирования процентных ставок. 

Методы машинного обучения предназначены для использования ал-
горитмов при прогнозировании, классификации и кластеризации наборов 
данных [4]. Машинное обучение может стать альтернативным методом 
прогнозирования процентных ставок, экономических кризисов. По-
скольку это достаточно новый инструмент, не существует унифицирован-
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ного подхода в его использовании. Машинное обучение имеет ряд пре-
имуществ перед другими инструментами количественного анализа. Од-
ним из главных преимуществ является гибкость в выборе функциональ-
ной формы для данных, возможность прогнозирования переменных вне 
выборки, что позволяет ранжировать переменные в соответствии с их по-
казателями соответствия вне выборки. 

 

 
Динамика Ключевой ставки и инфляции в РФ 2013–2024 гг.  

Источник: [3] 
 
С помощью технологий машинного обучения, таких как регрессия, 

деревья решений, бустинг, предикторы xgboost, исследователи могут ис-
пользует макроэкономические показатели, специфичных для банковского 
сектора характеристик, спрогнозировать кредитную активность в стране 
[5]. Данные технологии позволяют лучше учитывать сложные взаимо-
связи между экономическими показателями и динамикой процентных ста-
вок, что в свою очередь, способствует более эффективному управлению 
кредитными рисками и снижению потенциальных убытков для финансо-
вых учреждений. 

Результаты нашего исследования показывают, что применение ма-
шинного обучения в прогнозировании процентных ставок может значи-
тельно повысить точность предсказаний по сравнению с традиционными 
методами. Перспективы дальнейших исследований включают развитие 
более сложных моделей и интеграцию дополнительных факторов, влияю-
щих на кредитные риски, что может привести к еще более точным прогно-
зам и улучшению финансовой устойчивости организаций. 
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