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Возможности ИИ для фронтенд-разработки 

Веб-разработка по созданию выбранного интернет-сервиса или сайта начинается с ана-

лиза требований. Аналитик обычно составляет или уже знаком со словарями доменной обла-

сти, субъектами (акторами, заинтересованным лицами), их целями, типовыми сценариями вза-

имодействия с выбранными бизнес-функциями. Рассмотрим, как большие языковые модели 

типа GPT, далее – ИИ, могут ассистировать или автоматизировать эту работу.  При использо-

вании ИИ для целей анализа предметной области необходимо осуществлять преобразование 

неструктурированных диалогов с клиентом и описаний предметной области в согласованные 

требования. Для выполнения этих действий на наш взгляд для типовых сценариев достаточно 

использовать существующие коммерческие чатботы типа Antropic Claudi 3 и OpenAI GPT-4. 

Важно использовать соответствующие системные инструкции и подсказки в числе которых 

задание роли для ИИ, предоставление примеров для few-shot обучения, предоставления кон-

текстных материалов до инструкций, задание возможностей ИИ модели брать паузы в раз-

мышлениях и действовать пошагово [1]. Дополнительным удобством может быть обработка с 

помощью Lumentis [2] неструктурированных транскриптов переговоров. Возможно и созда-

ние специальных fine-tuned моделей для роли аналитика предметной области, обученных на 

наборе примеров пользовательских противоречивых или неточных описаний, демонстрации 

вариативности выделения и приоритизации требований. 

Следующим этапом в цепочке работ является дизайн пользовательского опыта. По пред-

ложенным ранее требованиям необходимо составить последовательности состояний интер-

фейса, композицию элементов интерфейса.  Для составления списка страниц и более удобной 

визуализации удобно использовать различные flowchart диаграммы, в частности, в форматах 

Mermaid. Этот тип диаграммы поддерживается основными ИИ-моделями и способен проил-

люстрировать ключевые переходы между состояниями. Часто на уровне дизайна пользова-

тельского опыта может стоять задача создания логической модели данных и самого контента. 

В большинстве открытых и коммерческих системах задача генерации контента обычно 

успешно решается. В ряде случаев, если контент связан с последующей индексацией, то про-

цедура становится много шаговой с дополнительными этапами задания ключевых слов [3, 4] 

и исследованием источников [5]. Возможно и создание специальных мультимодальных fine-

tuned моделей для роли дизайнера пользовательского интерфейса, обученных на наборе попу-

лярных UX-решений и последовательностей страниц, типовых ошибок использования интер-

фейсов. 
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Дальнейшим этапом разработки обычно идет этап визуального дизайна, в частности со-

здание и выбор шрифтов, схемы цветов, ритма размеров, сетки размещения, традиционных 

компонент, и общей дизайн-системы. Далее идет использование верстки визуального дизайна 

в набор HTML, CSS  и простейшего React (JS) кода для управления состояниями страниц. 

Здесь же создаются наборы отдельных графических и медиа элементов – аудио, видео, фото, 

графических элементов для последующего использования на веб-страницах. 

Создание визуального контента возможно как с помощью средств общих генеративных 

инструментов Midjourney, так и нишевых DesignAI, IconifyAI, Magic Studio. Прикладные воз-

можности использования AI активно интегрируются в популярные средства графического мо-

делирования Figma, Adobe или специализированные инструменты Krea AI [6]. 

Проект автоматизации создания HTML-верстки по дизайн-скриншотам [7, 8] иллюстри-

рует ключевые аспекты обучения прикладных мультимодальных моделей для целей веб-раз-

работки. А именно, исследователи предоставили около 10 тыс примеров скриншотов веб-стра-

ниц и их HTML реализации. Определили набор метрик близости получаемых результатов по 

цветовой схеме, визуальной композиции, текстам. Предоставили возможность модели про-

сматривать только что созданные страницы и итеративно улучшать результаты. В итоге, гене-

рируемая HTML-верстка признана экспертами допустимой уже более чем в половине случаев. 

Создание одной HTML-страницы по изображению занимает около 5 минут на видеокарте объ-

емом от 24Gb VRAM. 

Интересным примером является демонстрация в рамках проекта OpenUI [9] создания 

HTML-верстки и одновременного итеративного исправления   дизайна с помощью обратной 

связи от человека-оператора. Похожие сценарии работы сейчас интегрируются в различных 

визуальных инструментах создания сайтов, в частности, в WIX ADI. 

Примером использования ИИ для разработки фронтенда может служить проект React-

Agent [10], способный составить React-компоненты с учетом библиотек и проектов 

TailwindCSS, Typescript, Radix UI, Shadcn UI. 

Возможности ИИ для бэкенд-разработки 

Разработка бэкенд составляющей интернет-сервисов и сайтов часто сопряжена с большой 

вариативностью и глубиной прикладной логики. Базовые алгоритмы программирования и 

стандартизированные композиции элементов в целом решаются с помощью доступных ИИ 

моделей. В качестве популярных свободных моделей, используемых для генерации кода стоит 

отметить WizardCoder, CodeLLama, DeepSeek Coder, Mistral Code. Существуют специальные 

доски анализа существующих моделей для целей программирования [11, 12]. 

Для упрощения работы целесообразно использовать специальные интеграции ИИ с IDE, 

в числе которых Amazon CodeWhisperer, OpenAI ChatGPT and IntelliJ CodeGPT, Microsoft Co-

Pilot, Replit, Cursor, Sourcegraph Cody, Cognition AI Devin, Pythagora GPT-Pilot. 

Моделирование логической моделей данных хранения уже возможно языковыми моде-

лями общего типа или специализированными моделями как SQLCoder [13]. 

Крупные корпорации уже используют ИИ для улучшения юнит-тестирования программ-

ного обеспечения [14]. Использование ИИ для создание полностью автоматического создания 

юнит-тестов, впрочем, еще требует улучшений [15]. 

При этом, программная разработка в настоящий момент имеет ряд пока нерешенных про-

блем, над которым активно работают. В числе них: увеличение размера контекста, которым 

ИИ модель может оперировать. Предоставление возможности модели выполнять несколько 

шагов самостоятельно. Взаимодействовать с человеком асинхронно вместо пошагового диа-

лога. Самостоятельно запускать компиляцию и сборку, отслеживать поведение работающего 

программного модуля. Планировать и выполнять большие цепочки действий. 

Часть разрабатываемых улучшений находится и в организации механизма размышлений. 

В частности, обучение на цепочках принятия решений вида вариативность исходов – действие 

– результат [16], размышления с поиском по деревьям решений [17], итеративной работы [18], 
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использовании вероятностного вывода [19], взаимодействия несколько агентов над общей за-

дачей, прямой работы с индексируемыми пользовательскими артефактами кода, управлением 

внимания. 

Опишем потенциальные концептуализации и возможные примеры для обучения ИИ-

моделей для выбранных ролей. 

Роль технического архитектора. Данные: библиотеки, схемы взаимодействия систем, де-

ревья эволюции требований, деревья эволюции технологий и бизнес-контекстов. Примеры: 

конверсия описаний систем и контекста их использования в соответствующие согласованные 

архитектурные схематизации и описания. 

Роль программиста-разработчика. Данные: спецификации библиотек, спецификации луч-

ших практик, описания типовых способов и границ тестирования. Примеры: конвертация опи-

сания требуемого изменения в набор согласованных изменений уже разработанного или но-

вого программного обеспечения. 

Роль технического лидера. Данные: последовательности работ, описания технических ре-

шений, оценки и риски. Примеры: конвертация описаний продуктовых изменений в цепочку 

декомпозированных работ. 

Роль тестировщика. Данные: типовые ошибки, типовые архитектуры, операции отладки 

и сборки. Примеры: конверсия задач с обнаруженными или скрытыми ошибками в последова-

тельности операций по анализу данных логов, локализации проблем, дебага, замеров произво-

дительности. 

Заключение 

При решении вышеупомянутых задач автоматизации профессия веб-разработчика серь-

езно изменится. Те специфические навыки, которые были свойственны преимущественно тех-

ническим лидерам и проектировщикам программного обеспечения, могут стать обязатель-

ными для большинства веб-программистов. Постепенно будет сглаживаться знание конкрет-

ных библиотек в сторону опыта координации ИИ над популярными и стандартизированными 

библиотеками. Возможно, новые инструменты и библиотеки будут создаваться с первоочеред-

ной (AI first) интеграцией с ИИ для обучения и настройки. Серьезно возрастут объемы и ско-

рость разработки, и при должном развитии систем дизайна и тестирования – качество про-

граммного кода над стандартизированными библиотеками. 
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